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 .ىدفتالدراسةإلىالتعرفعلىقدرةالذكاءالاصطناعيفيتحديدلاعبيكرةالقدمالبطولةالألدانيةالمحترفةالأولىوالثانيةأكابرالذينيمكنهماللعبفيمركزقلبالدفاعوذلكحسبقدراتهمالبدنيةمنخلالاستخدامتعلمالآلة:الملخص
 0.85 ، 0.85 وقدأظهرتالنتائجوصولاستخدامتقنياتالذكاءالاصطناعيإلىنموذجلهالقدرةعلىتحديدلاعبيمركزخطالدفاعبنسبةمعتبرة،حيثكانتدقةالنماذجعلىالتوالي

 ..،وعليهنوصيباستخدامتقنياتالذكاءالاصطناعيفيمجالالتدريبالرياضيعامة،وانتقاءاللاعبينخاصة0.84و
 .فيكرةالقدـ الذكاءالاصطناعي،الانتقاءالرياضي،مراكزاللعب:الكلمات المفتاحية

ABSTRACT 

             The study aimed to identify the ability of artificial intelligence to identifyGemany 

Bundesliga 1 and 2 football players who can play in themidfielder position according to their 

physical abilities through the use of machine learning.  

The results showed that the use of artificial intelligence techniques reached a model that has the 

ability to identifymidfielder players to a significant degree, as the accuracy of the models was 

respectively 0.85, 0.85 and 0.84. Accordingly, we recommend to use artificial intelligence 

techniques in the field of sports training in general, and player selection in particular. 

Keywords: Artificial Intelligence, Sports selection, Play lines in football. 
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 :  مقدمة. 1

فيوقتناالحالينعيشتغيراىائلاومتنوعافيمجالاتدختلفةخرجتعننطاقهاالكلاسيكيإلىنطاقأوسعيعتمدعلىتكنولوجياعاليةالدؽ
ةبحداثةكبيرةتضاىيجوانبعلميةبحتة،منهاالعددالذائلللخوارزمياتودقةالحساباتالتيتقولبتلإنشاءذكاءاصطناعيعالي،استطاعبدقةمتنا

.  ىيةحلمشكلاتفيغايةالتعقيدفيحياتنااليوميةوىوأمرلدنعهدهمنمقبل

ومنأبرزالمجالاتالتياستفادتدنهذىالثورةالذائلةفيالذكاءالاصطناعيهوالمجالالرياضي،وىوفيحركةسريعةأعطتالاعتقادأنذلكسي
 19.2 ،وإنمنالدتوقعأنيزيدىذاالدبلغعلى2020 ملياردولارسنة 2025 خلفالعنصرالبشري،حيثكانالاستثمارفيهلايتجاوز

 مكاف البشر في الرياضة؟، AIالدلا، ىل يحل الػ ) 2030 ملياردولاربحلولعاـ
 4 أو 3 ،لكنمايفندتلكالاعتقاداتدثلازيادةالحكامبعداستعمالتقنيةالفارعنالدعدلالسابقإلى(2023

. حكامبغرفةالفاربالإضافةإلىحكامالساحة

كماأثبتتالتجاربالحديثةلصاعةالاعتمادعلىتقنياتالذكاءالاصطناعيكقاعدةبياناتلتحليلالدستوىالخاصبكللاعبومدىالتزامهب
الدلا، المجاؿ الرياضي والذكاء الاصطناعي، )دورىداخلالدلعبخلالالدنافسة،وىومايسمحبتقديدتدريباتخاصةبكللاعبعلىحدى

 ( Alberto Cortes and Others، 2022 ) كماتوصل. (2019
 Albarto)%  79 إلىنموذجلتعلمالآلةللتنبؤبالدتغيراتالفسيولوجيةللاعبينالذينيشكلونفريقكرةقدمفائزلزققادقةقدرىا

Cortes, 2022). 

-robo "بالرغمأننالدنصلبعدإلىالددربالآلي
coach"،إلاأناستخدامالذكاءالاصطناعييساهمفيالحدمنالإصاباتالرياضيةأوالتقليلمنهابقياسالدوقفالدقيقوعناصرلياقتهالبدنية،

،وقدبدأتالولاياتالدتحدةالأمريكيةمؤخرابرنالريحددتدريباتخاصةاستنا(GPS)وكذاادماجأجهزةالليزرونظامتحديدالدواقعالعالدي
. (2023الدلا، ىل يحل الذكاء الاصطناعي لزل الددرب؟، )داعلىالحالةالبدنيةوالدهاريةلكللاعب

 João Gustavoوقداقترح
Claudinoوآخرينفيدراستهم،استخدامتقنياتالذكاءالاصطناعيفيالرياضاتالجماعيةعلىمجموعةمنالدراساتالدنشورة(João 

Gustavo Claudino, 2019). 

لقدأدىظهورمفهومالكرةالشاملةإلىارتفاعنسقاللعبسواءبالكرةأوبدونهابالإضافةإلىزيادةالصرامةالتكتيكية،لشانتجعنهزياد
 Cazorla .G etأف( 2015 ىوارعبداللطيف، ) ةكبيرةفيالحملالبدنيتختلفحسبكلمنصب،وذكر

Fahi.AوLambertain.Fأكداكلمنجهتهأنلكلمنصبلعبخصوصياتهالتيتوافقمتطلباتالدنافسة(Abdelatif, 
،فاختيارالتشكيلةالدناسبةوالتوظيفالجيدللاعبينهومفتاحالفوز،ويعتبرمنصبالددافعالأوسطمنأهمالدناصبفيالفريق،فهومنبعب(2015

قد تدكن مدرب ريال و.دايةالذجمةفيالكثيرمنالأحياف،بالإضافةإلىكونهعمادالدفاعوالحلقة التي تحافظ على توازنو
خلاؿ الدوسم الحالي من إيجاد الحلوللإصابة الددافعين المحوريين بتغيير مراكز لاعبين آخرين، حيث Ancelottiمدريد

 . قدموا أداء مبهرا في ىذا الدركز
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ولذذاحاولنافيهذىالدراسةالكشفعنمدىقدرةتقنياتالذكاءالاصطناعيمنخلالتقنياتتعلمالآلةالتعرفعلىلاعبيوسطالدفاعمن
خلالعناصراللياقةالبدنية، كماحاولنا التعرؼ 

،KNNعنالتقنيةأوالخوارزميةالتيتعطيأفضلالنتائجفيالتعرفعلىلاعبيوسطالدفاعمنخلالعناصراللياقةالبدنيةمنبينخوارزمية
SVM،Random Forest. 

: تساؤلاتالدراسة.2

 2و1 التعرفعلىلاعبيوسطالدفاعفيالبطولةالألدانيةالمحترفة( Machine learning )ىليستطيعتعلمالآلة
 منخلالعناصراللياقةالبدنية؟

: فرضياتالدراسة.3

 2و1 التعرفعلىلاعبيوسطالدفاعفيالبطولةالألدانيةالمحترفة(Machine learning )يستطيعالتعلمالآلي 
. منخلالعناصراللياقةالبدنية

: أهميةالدراسة.4

تكمنالأهميةالنظريةلذذىالدراسةأنهاتعالجموضوعاىاماألاوىودورالذكاءالاصطناعيفيعلومالرياضة،وتنبعمنقيمتهاالدعرفيةحيثأنهمن
الدواضيعالدهمةفيعصرناالحاليولذأبعادعلمية،كذلكنسعىمنخلالذذىالدراسةإلىإثراءالدكتبةالرياضيةبالدراجعالعلميةالدناسبةمنالناحيت

. ينالعلميةوالعملية

: أهدافالدراسة.5

 . اكتشافقدرةالذكاءالاصطناعيفيالتعرفعلىلاعبيمحورالدفاعفيكرةالقدلشنقدراتهالبدنية- 

.  توجيهلاعبيكرةالقدمنحوالدناصبالدناسبةلقدراتهمالبدنية- 

.  مساعدةمدربفريقكرةالقدمفيإيجادالحلوللمحوردفاعو- 

 التعرفعلىالنموذجالبدنيللاعبيوسطالدفاعالبطولةالألدانية- 

 . في التعرؼ على مراكز اللاعبينKNN،SVM،Random Forestالتعرؼ على دقة كل منخوارزمية- 

: مصطلحاتالبحث.6

 :الذكاءالاصطناعي1.6
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تعليمالآلةالحاسبةالتعرفعلىلاعبيوسطالدفاعفيكرةالقدلشنخلالتزويدىابالدعلوماتوالخصائصالبدنيةلمجموعةمناللاعبينفيم
وآلةالدتجهالداعم (Random Forest)، الغابةالعشوائية (KNN)ختلفمناصباللعبباستخدالسوارزمياتأقربالجيراف 

(SVM.) 

:  منصبمدافعأوسط2.6

. اللاعبونالذينيلعبونفيوسطأولزورالدفاع

:  اللياقةالبدنية3.6 

 قدرةالأجهزةالفيزيولوجيةللفردفيالوفاءبمتطلباتالأداءالبدنيبكفاءةوفاعلية

:  السرعة4.6

 (2004إبراىيم، )مقدرةالفردعلىأداءحركيفيأقصرزمن

:  التسارع5.6

. قدرةالفردفيالوصولإلىسرعتهالقصوىفيأقلزمن

:  الرشاقة6.6

 (2004إبراىيم، )القدرةعلىتغييرالاتجاىاتعلىالأرضوالأوضاعفيالذواءبسرعةودقةوتوقيتسليم

:  التوازن7.6

 (2004إبراىيم، )القدرةعلىالسيطرةعلىالحركاتالإراديةلعضلاتالجسمبمايحققالتوازنلو

(: القفز ) الارتقاء8.6

. قدرةالفردعلىالارتقاءأوالقفزإلىأعلىمسافة

:  القوة9.6

 (2004إبراىيم، )قدرةالفردالتغلبعلىقوىخارجية

:  التحمل10.6

. قدرةالفردعلىمقاومةالتعبلأولددةلشكنة

: الدراساتالسابقةوالمشابهة. 7
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 Football "بدراسةتحتعنوافAlbarto Cortes and Others 2022قامالباحثوف:الدراسةالأولى. 1.7
Match Line-Up Prediction Based on Physiological Variables: A Machine 

Learning Approach"حيثهدفتإلىاستخدامتعلمالآلة 
(ML)للتعرفعلىاللاعبينالدلائمينللتواجدفيالتشكيلةالأساسيةمنخلالالدتغيراتالفيزيولوجيةالتيتمجمعهاباستخدامأنظمةتحديدالم

،حيثتمتطويرالعملعلىمرحلتين،أولااختيارأهمالدتغيراتباستخدالسوارزمية إزالة السمة أو الديزة العودية (GPS)واقعالعالدية
(Recursive Feature Elimination) ومنثماستخدالسوارزميةالالضدار اللوجيستي،(Régression 

Logistique)علىالدتغيراتالدختارة،وتوصلتهذىالدراسةإلىمؤشرجاىزيةالتشكيلةجيدةبالنسبةلدراكزاللعب :
 ,Albarto Cortes)الظهيرينوالأجنحةولاعبيالوسطالدركزيينبينماجاءتنتائجالنموذجغيرمقبولةبالنسبةلدراكزاللعبالأخرى

2022). 

 " بدراسةتحتعنواف2019 (João Gustavo Claudino and Others )قامالباحثوف:الدراسةالثانية. 1.7
Current Approaches to the Use of Artificial Intelligence for Injury Risk 
Assessment and Performance Prediction in Team Sports: a Systematic 
Review " 
حيثهدفتالدراسةإلىتحديدأساليبالذكاءالاصطناعيالتيتمتطبيقهالدراسةالأداءالرياضيولساطرالاصابةوالتعرفعلىتقنياتالذكاءالاصط

وScopusوPubMedناعيالدستخدمةفيكلنوعمنالرياضة،حيثتمإجراءعمليةبحثمنهجيةمنخلالقواعدالبياناتالالكترونية
Web of Science58 للمقالاتالتيتتناولتقنياتوأساليبالذكاءالاصطناعيعلىرياضيالرياضاتالجماعية،حيثتمتمراجعة 

% 97 )مشارؾ 6456 فريقرياضي،فكانتالعينةالمجمعة 12 تقنيةأوطريقةللذكاءالاصطناعيتمتطبيقهافي 11دراسة،و
% 76 سنوات،معأف 10 ± 21 إناث% 03 سنوات، 8 ± 25 ذكور

،وتوصلتالدراسةإلىأنتقنياتأوطرقالذكاءالاصطناعيالأكثراستخداماىيالشبكةالعصبيةالاصطناعية(منهمرياضيونمحترفوف
Réseaux de neurones artificielsمصنفشجرةالقرار،  ِ Classificateur d’arbre de 

décisionآلةناقلالدعم،Machine à vecteurs de support (SVM) 
 Processus deوعمليةأوسلسلةماركوؼ

Markovمعمقاييسجيدةلكلمنهن،كماكانتكرةالقدـ،كرةالسلة،كرةاليدوالكرةالطائرةمنالرياضاتالجماعيةالأكثراستخداما
لتطبيقاتالذكاءالاصطناعي،وتتنبأىذىالدراسةبمستقبلواعدلاستخدامتقنياتالذكاءالاصطناعيفيالرياضاتالجماعيةوذلكمايبرراقترا

. (João Gustavo Claudino, 2019)حإجراءمزيدمنالبحوثالتقييمية

: المنهجالمتبع.8

نظرالطبيعةالدوضوعالذييهدفلتعليمالآلة،منخلالإمدادىابنماذجللتعلممنخلالذا،تدالاعتمادعلىالدنهجالوصفيالدسحيفيهذىالدرا
. سةالذييسمحبالحصولعلىبياناتومعلوماتوافيةودقيقةلتحليلالظاىرة
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: مجتمعوعينةالبحث. 9

)المجتمعهوجميعالدفرداتأوالأفرادأوالوحداتأوالعناصرالتيتمتعريفهاقبلاختيارعناصرالعينةالدطلوبةمنمجتمعأصغريسمىمجتمعالدراسة
 ،الدسجلينفيالدوسمالرياضي2 ،حيثتمثلالمجتمعفيلاعبيكرةالقدمرجاللفرقالبوندسليغاوالبوندسليغا(2013مطحنة، 
 (.01 )فريقاكماىوموضحفيالجدولرقم( 36 )لاعبينتمونإلى( 1008 )والبالغعددىم 2022/2023

 توزيعالمجتمعحسبكلفريق: 1الجدول 

 عدد الأفراد الفريق عدد الأفراد الفريق عدد الأفراد الفريق
 31 كولن 30 كايزرسلاوترف 28 1846ىايدنهاـ 
 29 يونيوف برلين 27 نورمبرغ 29 ماغديبورغ

 30 دورتدوند 28 ليفركوزف 28 ماينز
 26 أنتراخت براونشفيغ 25 أرمينيا بيليفيلد 30 مانشغلادباخ
 30 أنتراخت فرانكفورت 29 أوغسبورغ 30 ىانزا روستوؾ
 30 سانت باولي 26 04شالك 22 بايرف ميونخ

 28 فورتونا دوسلدورؼ 28 96ىانوفر  26 ىامبورغ
 30 كارلشروىر 30 ىولشتاين كيل 30 ىيرتا برلين

 25 بادربورف 26 فرايبورغ 24 لايبزيغ
 27 98دارمشتات  27 ياف ريغنسبورغ 30 غرويتر فورت
 30 ىوفنهايم 27 فردربريدن 29 ساندىايسن
 29 فولفسبورغ 26 1848بوخوـ 28 شتوتغارت

 Sofifa(Sofifa, 2023)موقع : المصدر

( 884 )،وتدثلمجتمعالدراسةفي(2013مطحنة، )أمالرتمعالدراسةفهوجميعمجموعةالوحداتالتييتماختيارالعينةمنهابالفعل
 نظرالتطلبهذاالدنصبلمواصفاتولشيزاتخاصة،وبذلكمثلمجتمعالدراسة( 124 )لاعبأيجميعاللاعبينماعداحراسالدرمىوالبالغعددىم

( 4.22 ± 24.52 )منالمجتمعالأصليليمثلوابذلكالعينةالأساسيةللدراسةمعدلأعمارىم%( 87.60)
(. 02 )سنة،والذينتوزعواعلىمناصباللعب،كماىوموضحفيالجدولرقم

 

 

 توزيعأفرادعينةالبحثحسبمتغيرمنصباللعبفيكرةالقدم( 02 )الجدول
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 توزيعأفرادالعينة النسبة المئوية عدد الأفراد 
المجتمعالأصليللب حسبمنصباللعب

 حث
1008 100 % 

 % 87.60 884 عينة البحث

 204 وسط الدفاع
 81 مدافع الرواق
 249 وسط الميدان

 132 وسط ميدان هجومي
 66 مهاجم الرواق
 152 قلب هجوم

 

راتب، )رأىالباحثعدلردوىإجراءالتجانسداخلالعينة،ويعزىذلكإلىأف
. أشارإلىأنهمنالبديهيإذاكالضجمالعينةمساويالحجمالمجتمعالأصليفسوفلايوجدمايسمىبأخطاءالدعاينةلأنهلاتوجدعينة(1999

: مجالاتالبحث. 10

: المجالالزماني. 1.10

. 2024 فيفري10إلىغاية 2023 ماي 01 أجريتهذىالدراسةفيالفترةالزمنيةالدمتدةمن

: المجالالمكاني. 1.10

 .          تدتالدراسةالنظريةوالتطبيقيةبينمكتبةجامعةحسيبةبنبوعليبالشلفومكتبةمعهدالتربيةالبدنيةوالرياضيةبالشلف

:  تحديدمتغيراتالدراسة. 11

 .عناصراللياقةالبدنية:  المتغيرالمستقل. 1.11

. منصباللعب:   المتغيرالتابع2.11

 

 

: أدواتالبحث. 12

: قاعدةالبيانات. 1.12
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 ,NAIK)منFifa 23تدتحميلقاعدةالبانات
 ,Sofifa(Sofifaالذييحويالكثيرمنقواعدالبيانات،وىينفسهاالبياناتالدتواجدةعلىمستوىموقعKaggleموقع(2023
2023) .

:  EPTS(FIFA, 2022)أجهزةالأداءوالتتبعالالكترونية. 2.12

: عبارةعنأجهزةوتقنياتدلبوسةلاتعيقاللاعبينوتسمحبمراقبةأداءاللاعبينوالفريقككل،وىيمتاحةفيثلاثأشكاؿ

. أنظمةالكاميراتالدعتمدةعلىالتقنياتالبصرية-

. أنظمةتحديدالدواقعالمحلية-

 الدلاحةعبرالأقمارالاصطناعية/أنظمةالتموضعالعالدي-

: الشروطالعلميةللأجهزة. 3.12

منتطويربرنالرالجودةلأجهزةالأداءوالتتبعالالكترونيةمنخلالأبحاثواستشاراتدكثفةليكونبمثابFifaتدكنتالاتحاديةالدوليةلكرةالقدـ
: ةمنهجيةلتقييمدقةلستلفالأنظمةالدتاحة،حيثيتكونالبرنالرمناختبارينمختلفين

 " يسمحالاختباربتقييمأثرالأجهزةوسلامتهافقطدونتبنيجودةالدعلومات،حيثتعطىعلامة: اختبارسلامةالأجهزةالدلبوسة-
. للأجهزةالدصادقعليها " معيارالدبارياتالدولي

حيثيشملاختبارعملياتدتعلقةبنظامين،الأولدعيارذىبيمعترفبهعالديالالتقاطالحركة : اختبارالأداءالدعياري-
(Vicon) والثانيهونظاـ،(Vision Kit)لدراقبةاللاعبينفيمساحةالدلعبككل،حيثيسمحالنظامانبتقييمدقةالنظاـ .

: الوسائلالإحصائيةومعالجةالبيانات. 4.12

. الدتوسطالحسابي- 

.  الالضرافالدعياري- 

 .Anaconda3برنامج- 

 .Jupyter Notebookبرنامج- 

 .Python3برنامج- 

 .KNeighborsClassifier (KNN)خوارزمية- 

 .Support Vector Machine (SVM)خوارزمية- 
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 .Random Forestخوارزمية- 

 .Train Test Splitتقنية- 

 .Cross Validation ِ  تقنية- 

وبماأنهلايدكناستخدامبياناتعمودالدركز أو الدنصبالدفضللكونهاليستبياناترقمية،وما يهمنا ىو منصب أو مركز الددافع المحوري، 
. لباقيالدراكز 0،و(لاعبوسطالدفاع )لدركزالددافعالمحوري 1 فقدقمنابإعطاءالقيمة

 Machine)يستطيعالتعلمالآلي " عرض،تحليلومناقشةنتائجالفرضية. 13
learning)منخلالعناصراللياقةالبدنية 2و1 التعرفعلىلاعبيوسطالدفاعفيالبطولةالألدانيةالمحترفة"    :

. خصائصالطولوالوزنلدىأفرادعينةالبحث( 03 )جدولرقم

 الوزن الطول منصب اللعب
  82.51±5.23  188.39±3.77 وسط الدفاع

  75.88±6.19 181.69±5.82 المناصب الأخرى
  77.41±6.60  183.23±6.11 المجموع

 

 و( 183.23 )فإنالدتوسطالحسابػيلطولووزنلاعبيالبطولةالألدانيةبقسميهاالأولالثانيبلغعلىالتوالي( 03 )حسبالجدولرقم
. للوزف( 6.60 )للطولو( 6.11 )،بالضرافمعياري(77.41)

 و( 3.77 )بالضرافمعياري( 82.51 )و( 188.39 )كماأنالدتوسطالحسابيلطولووزنلاعبيوسطالدفاعبلغ
 .(6.19 )و( 5.82 )بالضرافمعياري( 75.88 )و( 181.69 )،بينمابلغطولووزنلاعبيالدناصبالأخرى(5.23)

 

 

  2و1 يمثلمقارنة النموذجالبدني بين لاعبيمحورالدفاعوالمناصبالأخرىفيالبوندسليغا:1الشكل 
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( 01 )منخلالالشكلالبيانيرقم
فإنلاعبيوسطالدفاعيمتلكونأفضليةفيالقوةوالارتقاءمقارنةبباقيمراكزاللعبالأخرى،فيحينتمتلكهذىالأخيرةالأفضليةفيالسرعة،الت

. سارع،الرشاقة،التوازنوالتحمل،بينمالاتوجدبينهمفروقفيسرعةردالفعل

 

 

 

 

 

 

 

 

 KNNيمثلمصفوفةتقييمأداءنموذج( 02 )الشكلالبيانيرقم
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 298لاعبمدافعمحوريو 81 أصابفيKNNيتبينلناأننموذج( 02 )منخلالالشكلالبيانيرقم
. لاعبمنالدراكزالأخرى 38لاعبمدافعمحوريو 25 لاعبمنالدراكزالأخرى،بينماأخطأفي

 

 

 

 

 

 

 

 

 SVMيمثلمصفوفةتقييمأداءنموذج( 03 )الشكلالبيانيرقم
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 305لاعبمدافعمحوريو 71 أصابفيSVMيتبينلناأننموذج( 03 )منخلالالشكلالبيانيرقم
. لاعبمنالدراكزالأخرى 33لاعبمدافعمحوريو 33 لاعبمنالدراكزالأخرى،بينماأخطأفي

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 Random Forestيمثلمصفوفةتقييمأداءنموذج( 04 )الشكلالبيانيرقم
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 314لاعبمدافعمحوريو 61 أصابفيSVMيتبينلناأننموذج( 02 )منخلالالشكلالبيانيرقم
. لاعبمنالدراكزالأخرى 36لاعبمدافعمحوريو 31 لاعبمنالدراكزالأخرى،بينماأخطأفي

:  وعليو جاءت نتائج النماذج الثلاث كما يلي

 يبيننسبدقةنماذجتعلمالآلة( 04 )الجدولرقم

دقة النموذج النموذج 
 KNeighborsClassifier 0.8574( KNN)خوارزميات أقرب الجيراف 

 Support Vector Machine 0.8506( SVM)آلة الدتجو الداعم 
 0.8484 (Random Forest)الغابة العشوائية 

 

ويدكنتفسيرأخطاءالنماذجالثلاثةفيامتلاكبعضاللاعبينلقدراتتسمحلهمباللعبفيمراكزمتعددة،كمايدكنتفسيرذلكبأنالددربينلايختا
. روناللاعبينبناءعلىالعاملالبدنيفقط،وإنماىناكعواملأخرىتتدخلفيذلك

 علىالتواليRandom ForestوKNN،SVMيتبيندقةكلمنالنماذجالثلاثلتعلمالآلة( 04 )منخلالالجدولرقم
 Machine)وهذامايوافقصحةالفرضيةالتيتقولأنالتعلمالآلي ، %84.84و % 85.06 ، 85.74%

learning)منخلالعناصراللياقةالبدنية 2و1 يستطيعالتعرفعلىلاعبيوسطالدفاعفيالبطولةالألمانيةالمحترفة .

 :خاتمة. 14

أردنا منخلالذذه الدراسة الكشف عن قدرة الذكاء الاصطناعي بتقنياتو في التعرؼ على اللاعبين الذين يدتلكوف القدرات 
البدنية للعب في منصب الددافع المحوري في البطولة الألدانية بقسميها الأوؿ والثاني، حيث تم استعماؿ ثلاث خوارزميات 

فأعطتنانتائج مرضية إلى حد كبير، ومن ، Random Forest وKNN ،SVMخاصة بالتصنيف 
ىنايتضحلديناأهميةالذكاءالاصطناعيودورىفيمساعدةالددربينفيإيجادالحلولواختياراللاعبينوتوظيفهمجيدافوقالديدانمنخلالوضعو
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مفيالدراكزالدلائمةلقدراتهمالبدنية،حيثلايخفىتأثيرالجانبالبدنيعلىالجوانبالأخرىسواءالدهاري،الخططي،الذىنيأوالنفسي،خاصةمعامت
. لاكلجلالفرقللمعداتوالأجهزةالحديثةالتيتسمحبجمعالدعلوماتاللازمةبدقةوسلاسة

 :وعليو نقدـ الاقتراحات التالية

. استخدامتقنياتالذكاءالاصطناعيوتعلمالآلةفيجميعمستوياتالانتقاءالرياضي -
. اكتشافدقةالنماذجعلىمراكزاللعبالأخرى -
. استخدامنماذجأخرىللتعرفإنكانممكنأنتعطينانتائجأفضل -
.  لزاولةتحسيندقةالنموذجمنخلالإدخالجوانبوعواملأخرى -
. تشجيعالباحثينفيمجالالتربيةالبدنيةوالرياضيةفياستخدامتقنياتالذكاءالاصطناعي -

: قائمة المراجع. 5
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